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Abstrak- Deteksi tepi merupakan langkah awal dalam
pengolahan citra, Kegiatan deteksi tepi masih banyak
yang perlu diteliti. Penelition yung dilakakan oleh
maini{3], buhwa deteksi tepi canny lebib bagus dalam
mendeteksi tepi. Sedangkan deteksi tepi sobel bagus
dalam mengatasi noise. Untuk meningkntkan kualitas
deteksi tepi dengan sobel maka ditambahkan adaptive
threshold. Deteksi tepi dilakukan dengan merubah nilai
citra RGB  kedalam matrik Grayscale, adaptive
threashold, dilanjutkan dengan deteksi tepi sobel.
Metode ini mampu menedeteksi tepi dengan baik, akan
tetapi belum mampu untuk mendeteksi tepi objek pada
citra yang memillki kedekatan warna antars latar

belakang dengan objek.
Keywordy: RGI, Grayscale, Sobel, Adaptive Threaxhold

L | PENDAHULUAN

Deteksi tepi merupakan langkah awal
dalam pengolahan citra. Teknik deteksi tepi
dibagai menjadi 3 (tiga) kelompok: classical
(sobel, Prewitt. Robert), Laplacian of Gaussian
dan canny [7]. Teknik deteksi tepi dengan metode
Kiresh, Prewitt, dan Edge Maximum Technigue
paling baik untuk citra planet Satumus{5].
Sedangkan penelitian yang dilakukan Mainif4],
menyatakan bahwa metode canny lebih baik
dibandingkan metode yang oda, sedangkan
metode  sobel memiliki  keunggulan  dapat
mengurangi noise. Proses deteksi tepi dapat
didukung dengan menambahkan  Threshold.
Dimana tujuan dari thresholding dalah untuk
mengklasifikasikan pixe] sebagai "gelap™ atau
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“terang”. Salah satu metode threshold adalah
Adaptive Thresholding yang bentuk thresholding
memperhitungkan variasi dalam  iluminasi[1].
Penggunaan adaptive threshold dengan alasan
dalam penentuan batas ambang secara dinamis{7]
Pada makalah ini menambahkan threashold
dalam memperbaiki kemampuan sobel dalam
mendeteksi tepi.

Pada bab II, menjelaskan metode yang
diusulkan. Sedangakan pada bab III Eksperimen
kesimpulun pada bab IV.

1. METODE PENELITIAN
Dalam bab inmi membahas metode yang
digunakan dalam melakukan percobaan, Adapun
flowchart yang dusulukan adalah sebagai berikut:

Citra RGB

:

Citra Matrik Grayscale

'

Addaptive Threashold

.

Deteksi Tepi Sobel

Gambar 1. Flowchart metode yang disusulkan
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Citrn yang diinputan dirubah kedalam
matrik grayscale, yang kemudian pemberian nilai
threashold pada matrik grayscale, dan dilanjutkan
dengan deteksi tepi dengan metode sobel.

A, Converting Class of Variable

Mengubah citra berwarna (RGB) kedalam

Matrik Grayscale

Pada pengolahan citra dengan menggunakan
matlab terdapat  beberapa fungsi  konversi.
Dimana citra yang akan ditampilkan dalam
bentuk array 8 (uint8) dengan rentang nilai 0-255,
sedangkan untuk variable kelas double dengan
rentang 0-1.

Fungsi untuk merubah RGB kedalam matrik
gray berguna untuk mengkonversi nilai range 0-
255 menjadi 0.0-0.1, yang hasilnya berupa
variable kelas double.

8 Threshold

Thresholding digunakan untuk  mempartisi
citra dengan mengatur nilai intensitas semua
piksel yang lebih besar dani nilai threxhold T
sebagai foreground/latar depan dan yang lebih
kecil dari nilai threshold T sebagai latar belakang.
Biasanya pengaturan nilai threshold dilakukan
berdasarkan histogram grayscale[2],

Adaptive Thresholding

Thresholding digunakan untuk mengsegmen
gambar/citra. Dimana nilad intensitas yang di atas
apmbang  menjadi nilai  foreground/object,
sedangkan nilai piksel yang tersisa sebagai
background/latarbelakang,

Sedangkan operator thresholding konvensional
menggunakan ambang global untuk semua piksel,
thresholding adaptif mengubah ambang  batas
dinamis di atas gambar] 7],

Cara kerja Adaptive Thresholding
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Inputan Thresholding adaptif biasanya berupa
citra grayscale atau warna, hasil yang sederhana
berupa sebuah citra biner yang mewakili
segmentasi. Untuk setiap pixel dalam gambar,
ambang batas harus dihitung. Jika nilwi pixel di
bawah ambang batas diatur ke nilai latar
belakang, maka nilai yang lainnya diamsusikan
untuk nilai foreground/object.

Pendekatan alternatif untuk menemukan
ambang lokal adalah unwk memeriksa statistik
nilai intensitas dari lingkungan lokal dari setiap
pixel. Statistik yang paling tepat tergantung pada
gambar input. Fungsi sederhana dan cepat
termasuk rata-rata distribusi intensitas lokal,

T=mean (1)
Nilai Median
=median (2)

Rata-rata nilai minimum dan maximum
max+min
=TT
Z (3)
Pada citra yang memiliki nilai gradien
jlumniasi kuat, tidak digunakan mean saja akan

tetapi  mean-C.  Dimana € merupakan
constanta[6]. Percobaan menggunakan  nilai
Constanta sebesar 0.02,

¢ Deteksi Tepi

Deteksi tepi digunakan untuk menentukan
lokasi titik-titik yang merupakan tepi obyek citra.
Banyak metode yang digunakan untuk deteksi
tepi. Menurut Kaur [7], Deteksi tepi Classical
{sobel, Prewitt, Robert) memiliki keunggulan
berupa simple, berorientasi pada deteksi tepi
Maka pada makalah ini menggunakan deteksi
sobel.

Deteksi tepi Sobel

Sobe! menggunakun matrik fungsi Kerne!
3 x 3, yang digunakan adalah sbb[3]:




I voe | 3
czale ] 2 ) ﬂ[ 0 19
3]0 ]1 t | 2 | -1

kernel ini dirancang untwk merespon
secara maksimal secara vertikal (Gy) dan
horizontal (Gx) terhadap grid pixel, kemudian
dapat  digabungkan  bersama-sama  untuk
menemukan besarnya absolut dan gradien pada
setiap titik dan orientasi dari gradien, dengan
rumus shh;

(VS |= \/'u;' +( 2

VI G +1C
ARG s, (3)

11, EKSPFERIMEN

Eksperimen  dilokukan dengan menggunikan
MATLAB R2009b, Dan menggunakan berbagui
macam citra, Hasil dan percobaan sbb:

{a) (h)

(u) (h)
Gambar 3. (a) Citra Asli, (b) Deteksi tepi citra
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(a) {b)
Gambar 4. () Citra Asli, (b) Deteksi tepi citra

(a) (b)
Gambar 5. (a) Citra Asli, (b) Deteksi tepi citra

(W) (b)
Gambar 6. (4) Citra Asli, (b) Deteksi tepi citra

- ———

() (b)
Gambar 7. (a) Citra Asli, (b) Deteksi tepi citra

V. KESIMPLILAN
Dengan menambahkan proses adaptive threashold
sebelum melakukan deteksi tepi dengan metode
sobel menghasilkan batas tepi yang jelas. Akan
tetapi untuk gambar yang memiliki kedekatan
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warna antara latar belakang dan objek, deteksi
dengan metode ini tidak dapat menghasilkan
deteksi tepi yang sempurna (perbedaan object
denga latar belakang tidak jelas), sehingga periu
sdanya penelitian lebih lanjut.
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